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Résumé

Francais

Dans le processus de veille concurrentielle pour les acteurs économiques et so-
ciaux, I'identification des passages publicitaires dans les flux vidéo est une tache
tres importante. La plupart des travaux proposés exploitent des méthodes d’ap-
prentissage supervisé. Ces méthodes ne sont pas scalable avec la haut fréquence
d’apparition de nouvelles publicités. De ce fait, notre travail propose la concep-
tion d'un modele hybride exploitant les méthodes supervisées et non supervisées.
Ceci ayant pour but une meilleur scalabilité dans 'identification des publicités

dans les flux vidéo.

Mots clés : Apprentissage automatique, apprentissage supervisé, apprentissage

non supervisé, détection d’outliers.

English

Automatically identifying commercial segments in video streams is an impor-
tant task for competitive intelligence in the marketing and social field. Most of
the proposed solutions utilise supervised learning methods that are not scalable
considering the high frequency of new commercial releases. To ensure a better sca-
lability in indentifying commercials in video streams, we propose a hybrid model

utilising both supervised and unsupervised learning methods.

Key words : Machine learning, supervised learning, unsupervised learning,

outlier detection.
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